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Ozet

Giinlimiizde, hayati 6nem tasiyan kararlarin alindig1 durumlarda ve giivenlik agisindan kritik
bircok ortamda yaygin bicimde kullanilmalar1 dolayisiyla yapay zeka uygulamalarinin adilligi
kritik bir konu haline gelmistir. Ciinkii bu sistemlerin kullanimi zaman icgerisinde adillik,
yanlilik ve mahremiyet gibi cesitli yonlerden hatali sonuclar ortaya koymaya baslamistir.
Bunun fizerine, yapay zeka kaynakli beklenmedik sonuglarla basa ¢ikmak igin teknolojiler
gelistirilmeye baslanmis ve sorunlarin ¢éziimi i¢in sirketler genellikle algoritma odakli
hatalara odaklanmistir. Ancak kullanilan ¢oziimler genellikle bircok yapay zeka
algoritmasinda ise yaramamaktadir. Clinkii sorunun nedeni sadece algoritma degildir; aym
zamanda, 6rnegin derin 68renmede, neden-sonug iliskisinin kolayca kurulamadig1 verinin
kendisidir. Ayrica istatistiksel veya sezgisel algoritmalarda sinirlar belirsiz olmakta ve bu da
Makale Bilgisi istatistiksel veya sezgisel analiz icin belirli bir standardin olusturulamamasina neden
olabilmektedir. Ote yandan, adalet sadece algoritmaya gore degil, ayn1 zamanda baglam ile
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konuya katkisi oldukca énemlidir. insan kaynakli veriler, giindelik hayatin bir yansimasi
olarak degerlendirilebileceginden, toplumdaki cesitli gruplarin hangi baglamlarda var
olduklarina dair 6nemli ipuglar1 icermektedir. Bu noktadan hareketle, bilgisayar bilimleri ve
sosyal bilimlerin ortak katkisiyla, bu ¢alismada elde edilen ipuglarini kullanarak yapay zeka
algoritmalarindan kaynaklanabilecek olasi toplumsal tehlikeleri ongormek
amaglanmaktadir. Bu dogrultuda giiniimiiziin en temel sorunlarindan biri olan "savunmasiz
ve dezavantajli" gruplara 6zel bir senaryo iizerinden s6z konusu tablo ortaya konmustur.
Ardindan, gelmis ge¢mis en yaygin kitle iletisim teorisi olan Gerbner'in "yetistirme teorisi",
makine 6grenmesi perspektifinde yeniden yorumlanarak, makine 6grenmesinin veriye bagh
olarak yol acabilecegi olas1 toplumsal ve kitlesel sorunlara dikkat ¢ekilmistir. Makalenin,
biitlinciil bir yaklasimin (yani algoritma ve veri kombinasyonunun) ve disiplinler arasi bir
degerlendirmenin 6nemine katki sunmasi beklenmektedir.
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The Problem of Bias in Artificial Intelligence from the Perspective of
Gerbner's Cultivation Theory

Abstract

Today, the fairness of artificial intelligence applications has become a critical issue due to
their widespread use in situations where vital decisions are made and in many security-
critical environments. Because the use of these systems has started to produce erroneous
results in various aspects such as fairness, bias, and privacy over time. In response,
technologies have started to be developed to deal with unexpected results from artificial
intelligence, and companies have generally focused on algorithm-oriented errors to solve
problems. However, the solutions used generally do not work in many artificial intelligence
algorithms. This is because it is not only the algorithm that causes the problem but also the
data itself, where, for example, in deep learning, the cause-effect relationship cannot be
easily established. From this perspective, our focus in this paper is on how the data should
be, which is not a matter of statistics. It may even vary from country to country and culture
to culture due to context. For this reason, the contribution of not only computer science but
also social sciences such as communication, sociology, art, law, etc. to the subject is very
important. Since human-derived data can be considered as a reflection of daily life, it
contains important clues about the contexts in which various groups in society exist. From
this point of view, with the joint contribution of computer sciences and social sciences, it is
aimed to predict possible social dangers that may arise from artificial intelligence algorithms
by using the clues obtained in this study. In this direction, the picture in question is
presented through a scenario specific to "vulnerable and disadvantaged" groups, which is
one of the most fundamental problems of today. Then, Gerbner's "nurture theory", which is
the most widespread mass communication theory of all time, is reinterpreted in the
perspective of machine learning, and attention is drawn to the possible social and mass
problems that machine learning may cause depending on the data. The article is expected to
contribute to the importance of a holistic approach (i.e. the combination of algorithms and
data) and an interdisciplinary evaluation.

Keywords: Artificial intelligence, Cultivation theory, Machine learning, Data bias,
Disadvantaged groups

1 Giris Ote  yandan, algoritmanin dogrulugunun

baglamiyla cok ilgisi vardir. Dogru bir algoritma
Giliniimiiz algoritmalarinin dogrulugu ¢ok onemli yanlis veriler iizerinde dogru bir sonug
bir  noktadadir. Cunkd siyahi vatandaslar, gosterebilir mi? Hata toleransi nedir? Aym
Mislimanlar, engelliler, yashlar ve diger zamanda dogru algoritma dogru veriyi ne kadar

azinliklarla ilgili algoritmalarin neden oldugu bazi
talihsiz durumlar olmustur. Bu talihsizliklerin
nedenlerine baktigimizda birka¢ nokta dikkat
cekmektedir. Bunlardan ilki her gecen giin
popiilaritesi artan derin 6grenme algoritmalaridir.
Ancak bu tir teknikler geriye doniik neden- sonug
iliskisi kurma konusunda sorunludur.
Algoritmalarin neden  olabilecegi  talihsiz
durumlarin bir diger nedeni ise istatistiksel ya da
sezgisel analiz igin Dbelirli bir standardin
olmamasidir [1]. Baska bir deyisle, istatistiksel ya
da sezgisel algoritmalarda sinirlar belirsizdir.
Ancak bu belirsizligin veri ile iliskisi ortaya
koyulmamistir. Algoritmalarin biiyiik
cogunlugunun bu sinifa girdigi diistintildiigiinde bu
durum ciddi bir sorun olarak karsimiza
cikmaktadir.
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hatali bir sekilde bilgiye doniistiiriir? Ya da yanlis
algoritma dogru veri ile ne tiir sonuglar tliretebilir?
Yanlis bir algoritma, yanlis verilerle ne kadar
dogru sonug verebilir? Algoritma bu kadar ¢ok
veriyle iligkiliyken, algoritmay1 veriden ayri
degerlendirmek ne kadar uygun olur?

Belki de bu iki yap1 gegcmisten gelen aliskanliklara
gore Dbirbirinden ayrilmis olabilir [2]. Ancak
algoritmalarin da veri oldugunu unutmamak
gerekmektedir. Dolayisiyla veri temelli yaklasim
zaten algoritmalar1 da icerecektir. Bu acidan
bakildiginda algoritma ve veri arasindaki sinir
ortadan kalkmaktadir. Var olan bu gerceklik
cercevesinde bilgisayar bilimlerinde kullanilan
test mekanizmalarinin veri adaletine uyarlanmasi
faydali sonuglar dogurabilmektedir.
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Bir verinin Kkullanilabilmesi icin sahip olmasi
gereken nitelikler nelerdir ya da hangi durumlarda
kullanilabilir? Bir veri tip alaninda kullanilacaksa
hangi standartlara sahip olmalidir? Dogru verileri
hangi 6lciitlerle olusturulabilir? Algoritmaya hangi
ozellikler dahil edilmelidir? Peki var olmasi
gereken veriler ve halihazirda var olan verilerle
arasindaki iliski nedir? Aralarinda bir doniisiim
gerekli midir? Tiim bu sorularin, veriye dayal test
mekanizmalarini sekillendirmek icin yol gdsterici
oldugu disiiniilmektedir. S6z konusu sorularin
cevaplanabilmesi icin kullanilacak her verinin bir
list verisinin olmasi ve verinin nerede ve hangi
baglamda kullanilacaginin belirtilmesi
gerekmektedir. Bunlari anlayabilmek ve dogru
sonuglar iretebilmek icin disiplinler arasi
calismalara ihtiya¢ duyulmaktadir.

Istatistik, mevcut verilerin dogru &érneklenmesi
lzerine insa edilmistir [3]. Bu ¢alismada
odaklanilan sorun daha ziyade dogru baglamda
veri iizerinde ¢alismaktir. Thtiya¢ duyulan verinin
ne oldugu, nasil oldugu, nasil olusturuldugu, test
metodolojilerinin neler oldugu gibi konularda
literatiiriin zenginlestirilmesi gerektigini
diistiniilmektedir. Bu acidan makalede
odaklanilan konu, verinin nasil olmasi gerektigidir
ki bu bir istatistik konusu degildir. Kald1 ki verinin
nasil olmasi gerektigi konusu tek basina bilgisayar
bilimlerinin arastirma konusu olamaz ve iletisim,
sosyoloji, hukuk, tip, psikoloji, makine vb. bir¢ok
farkl disiplinle is birligi yapilmas1 gerekmektedir.
Verinin ait oldugu disiplinle is birligi yaparak
¢Ozim tUretmek, veriden beslenen algoritmalarin
dogrulugu agisindan 6nemlidir.

Veriler bircok farkli ve tartismali deger iizerine
insa edilebilmektedir. (jrnegin, Amerika'daki
diisiinme bicimi farkh bir tilkede farkli seyler ifade
edebilmektedir. Bu noktada baglam ¢ok oOnemli
hale gelmektedir. Ornegin herkesi etkileyebilecek
bir yapay zeka teknolojisinde herhangi bir metin
kullaniliyorsa, bu metnin en azindan insan haklar
evrensel beyannamesine uygun olmasi ve
miimkiinse kullanildig1 kiiltiire yonelik degerlere
sahip olmasi beklenmektedir. Otonom araglarda
kullanilan bir sensdr verisinin de aym titizlikle
kiltiirel ve evrensel degerler cercevesinde test

edilmesi gerekmektedir [4]. Bu, bir saymnin
evrensel bir test mekanizmasindan nasil
gecirilecegi  konusunda 1iizerinde dusiintlmesi

gereken onemli bir konudur. Nasil ki iilkeden
tilkeye ya da kiiresel 6lgekte degisiklik gosterebilen
bir¢ok sayisal kalite standardi varsa, bu konuda da
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temel kalite standartlarinin gelistirilmesi ve
yayinlanmasi gerekmektedir.

Glinlimiiz algoritmalarinin biiyiik cogunlugunda
ayni isi yapan az sayida test ve ¢ok fazla program
bulunmaktadir. Github ve Bitbucket gibi bulut
tabanli is birligine dayali siiriim kontrol sistemleri
bu sorunu daha da kétiilestirmektedir [5], [6].
Cinkii bu programlar ¢ok o6nemli programlara
eklenebilmekte ve programin islevselligi acisindan
ciddi zafiyetlere neden olabilmektedir. Bu kadar
cok programin kolayca var olmasi ozgiirliik
acisindan giizel gorlinse de veri tabanl ciddi bir
giivenlik zafiyetini de beraberinde
getirebilmektedir. Tiim bu nedenlerle algoritmanin
yaninda ve  oOncesinde veri odakli  bir
standardizasyon elzem goriinmektedir.

Algoritmalarin temel dayanaginin veri oldugu bir
ortamda bu gibi talihsizliklerin yasanmamasi igin
sadece algoritmalara odaklanmak yeterli
olmayacaktir. Veriyi arastirmadan algoritmalarin
dogruluguna odaklanmak, bugiine kadar konuyla
ilgili yapilan calismalarin en biiyiik eksikligi olabilir.
Bu calismada Facebook'un algoritmalarinda
olusturdugu veri seti, savunmasiz ve dezavantajl
gruplarla iligkilendirilebilecek bazi  kelimeler
acisindan incelenmistir. Savunmasiz ve dezavantajh
gruplar ifadesinin kapsami kiiltiirden kiiltiire,
cografyadan cografyaya ve tarihsel perspektife gore
degisebilmektedir. Bu sorunu arastirirken, bu
durumun medya mesajlarin1 alan kitleler iizerinde
de benzer bir etkiye sahip olabilecegi kesfedilmistir.
Bu sebeple veri se¢ciminin 6nemine dikkat ¢ekmek
amaclanmistir.

Daha once de belirtildigi gibi, neden olabilecegi
sosyal sorunlara dikkat ¢ekmek icin gereklilik
olgusal verilerle tanimlanmistir. Buna ek olarak,
Gerbner'in "yetistirme  teorisi"[7], makine
O0greniminin insan verileri nedeniyle neden
olabilecegi olas1 sosyal ve kitlesel sorunlara dikkat

cekmek icin makine Ogrenmesi perspektifinde
yeniden yorumlanmistir.

2 llgili Cahgmalar

Makine 06grenimi sistemleriyle ilgili adillik,

kullanilan algoritmalara ve kullanilan verilere gore
ayrilabilir. Bu nedenle, ilgili calismalar algoritma
merkezli adillik ve veri merkezli adillik olarak
ikiye ayirdik.

2.1 Algoritma Merkezli Adillik
Algoritmik yanhlik esas olarak makine 6grenimi
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slirecinde kullanilan yazilimlardan
kaynaklanmaktadir.  Algoritmik  adaletsizlikle
miicadele etmek icin kullanilan ¢esitli ¢alismalar
vardir.

Algoritmik ayrimciligin adil olup olmadigini test
etmek icin yazihm test yoOntemleri de
kullanilmaktadir. Galhotra ve arkadaslari, herhangi
bir Test Oraclehl (programin bir testi gecip
gecmedigini veya Dbasarisiz olup olmadigini
belirleyen  bir  mekanizma) gerektirmeden
otomatik olarak ayrimcilik testleri olusturmak icin
kullanilan Themis adli bir test senaryosu
olusturma araci sunmaktadir [8]. Bu arag,
algoritmalarin 1rk ve yasa karsi adilligini 6lcmek
icin nedensel ayrimcilik puani hesaplamaktadir.

Adilligi test etmek icin, bir yazilim araci olarak
makine 6grenimi modelleri, sistemlerin yalnizca
girdilerinin ve ¢iktilarinin ayrimciliga karsi kontrol
edildigi kara kutu testi olarak kabul edilir.
Aggarwal ve arkadaslari, bireysel ayrimcili1 tespit
etmek ve test girdilerini otomatik olarak
olusturmak icin bir yéntem sunmaktadir [9]. Test
girdilerini otomatik olarak olusturmak, yol
kapsamini en iist diizeye ¢ikarmak ve farklh
girdilerde ytriitme yolu kisitlamalarini toplamak
icin dinamik bir sembolik yiiriitme teknigi
kullanmaktadirlar. Ayrica deneysel bir ¢alisma da
sunmaktadirlar. Ayrica Galhotra ve arkadaglar
Themis aracina kiyasla yas, cinsiyet ve 1rk
ozelliklerine gore 8 farkl kriter icin degerlendirme
saglamaktadir. Themis %6,4 basari saglarken onlar
%?34,8 ortalama basari puani elde etmistir.

Ayrica, Udeshi ve arkadaslart makine 6grenimi
modelindeki adillik ihlallerini tespit etmek icin
6lceklenebilir test  olusturma yaklasimini
tanitmislardir [10]. Yerel arama i¢in aday test
girdileri haline gelen hassas parametreleri (6rnegin
irk, din, cinsiyet) tespit etmek i¢in kullanilan
rastgele test girdilerinin iretildigi kiiresel arama
algoritmasini kullanmiglardir. Yerel aramada benzer
test girdilerini tespit etmek icin aday girdilerin
komsulugunda arama yapmislardir. Al yaygin
makine O6grenimi siniflandiricist i¢in deneysel bir
degerlendirme saglamislardir.

Hertweck ve arkadaslari, algoritmanin 6zelliklerini
kullanmak yerine, istatistiksel adillikle ilgili ahlaki
yonlere  odaklanmayir  amacglamiglardir  [11].
Istatistiksel adilligi, saf matematiksel kullanimi
genisleterek ahlaki perspektifiyle ilgili bagimsizlik
Olciiti  olarak  kullanmaktadirlar. Onerileri
Friedler ve arkadaslarinin bir uzantisidir. Friedler ve
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arkadaslari, dogustan yetenekli olan bireyin
yasaminin neden oldugu 6nyarginin gerceklesmis

yeteneklere donlismesi ile ilgilidir. Uzantiya
dayanarak, iki karsi ornek de sunmuslar ve
Onerilerinin  evrensel olarak dogru olmadigi

sonucuna varmislardir [12].

Konuyla ilgili son olarak IBM tarafindan, makine
6grenimi modellerindeki 6nyargiy1 tespit etmeye ve
ortadan kaldirmaya yardimci olabilecek acik
kaynakli bir yazilim arac seti olan “Al Fairness 360
(AIF360)” gelistirilmistir?.

2.2 Veri Merkezli Adillik

Yasam boyunca genler, ¢evre ve yasam tarzindaki
farkliliklar1 dikkate alarak kisisellestirilmis 6nleyici
ve tedavi edici stratejiler bulmaya calisan hassas tip
gibi farkh alanlardaki veri kiimelerinde adillik
lzerine c¢esitli ampirik g¢alismalar mevcuttur.
Cinsiyet ve toplumsal cinsiyet esitsizlikleri, biyotip
ve saglik hizmetleri alanina y6nelik bir derlemede
ele alinmaktadir [13]. Bu derlemede yazarlar, saglik
alanindaki  cinsiyet ve toplumsal cinsiyet
farkliliklarini anlamak i¢in mevcut ana biyomedikal
veri tiirlerini ve cesitli yapay zeka teknolojilerinin
roliinii vurgulamayr amag¢lamaktadir. Sonuglara
dayanarak, esitsizlikleri azaltmak icin kiiresel saglik
ve hastalik ortaminin iyilestirilmesine yonelik
Oneriler sunmaktadirlar.

Bethhall ve arkadaslar tarafindan yapilan ilging bir
calismada toplum ve tasarimcilar icin bir ikilemden
bahsetmektedir: ilki 1rksal grup esitsizliklerine karsi
kor olmak ve boylece sistemik esitsizligi artik
O0lcmeyerek irksallastirilmis sosyal esitsizligin
farkina varmak veya ikincisi olarak irki reddeden bir
sekilde 1rksal kategorilerin bilincinde olmaktir [14].
Ugiincii  bir  secenek olarak, grup adilligi
miidahalelerinden o6nce, ayrimciik kaliplarim
dinamik olarak tespit etmek icin denetimsiz
O0grenme ile makine 6grenimi sistemlerinin, sosyal
esitsizliklerin, sosyal ayrismanin ve tabakalasmanin
temel nedenini, dezavantajli kategorileri daha fazla
sabitlemeden azaltabilecegini 6ne siirmektedirler.
Bu yaklasimin  dezavantaji uygulanabilirlik
olabilmektedir.

Kearns ve arkadaslari zengin alt grup ayrimi tizerine
bir algoritma onermektedir. Sunulan algoritmanin
kapsamli bir ampirik degerlendirmesini, adilligin
s0z konusu oldugu dort gercek veri kiimesi lizerinde

1 https://www.ibm.com/opensource/open/projects/ai-fairness-360/
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uygulamislardir ve asagidaki durumlarda
algoritmanin temel yakinsamasini arastirmislardir
[15]. Programin bir testi gecip gecmedigini veya
basarisiz olup olmadiginmi belirleyen bir mekanizma
olan Test Oracle'lar1 yerine hizli sezgiseller ile
orneklendirilmis, adillik ve dogruluk arasindaki degis
tokuslar1 6lcmiis ve bu yaklasimi son algoritmalarla
karsilagstirmislardir.

Yazilim testlerinde veri ve algoritmalarin ayrilmasi
yeni degildir. Bu konudaki calismalarin neredeyse
tamami hata tespiti noktasinda veri ve algoritma
ayrimi yapmaktadir.

Verinin mi yoksa algoritmanin mi hatali oldugunun
belirlenmemesi ciddi sorunlara neden
olabilmektedir ¢ilinkii veri goz ardi edildiginde bir
algoritma tamamen sorunsuz goriinebilmektedir.
Veri ve algoritmanin kavramsal olarak ayr
tutulmasi, mevcut sorunlarin goéz ardi edilmesine
neden olabilmektedir. Ozellikle, bu sorunlardan
kacinmak igin veri ve algoritmalarin birlikte ele
alinmasi gerektigi disiinilmektedir.

Ote yandan, daha once bahsedilen calismalarin
hi¢biri sorunun tanimlanmasina iliskin sistematik
bir bakis acis1 gelistirmemistir. Dahasi, mevcut
calismalar bu sorunun ciddiyetini ve genisligini
ortaya koymamistir. Makalenin onceki
calismalardan temel farki, sorunu sistematik bir
yaklasimla tanimlamayr amaglamasidir. Ardindan,
ele allman sorunun nasil ¢oziilmesi gerektigi
konusunda sosyal bilimlerle etkilesim icinde olan
disiplinler arast bir yaklasimin  gerekliligini
vurgulamasidir. Bu dogrultuda, ortaya koyulan
problemin, Gerbner'in yetistirme teorisine dayanan
sosyal bilimsel bir kavramsal cer¢evede tartisimis
olmasidir.

Yukarida bahsedilen kavramlar1 dogrulamak icin
Facebook tarafindan olusturulan Tiirkce ve
Ingilizce veri setleri  kullamlmistir. Bunlar
arasindan, ozellikle savunmasiz ve dezavantajl
gruplari ifade edebilecek kelimeler belirlenmistir.

Daha sonra kelimeler arasindaki benzerlikleri
gozlemlenmistir. inceleme ve sonuclarin detaylar
asagida verilmistir.

3 Veri Analizi ve Sonuglar

Calismamizda, Facebook tarafindan CBOW ve Skip-
Gram modelleri kullanilarak olusturulan veri
kiimeleri metinleri sayisal vektorlere cevirmek
icin kullanilmistir (Word2Vec). Facebook bu veri
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kiimelerini bircok farkli dilde yayinlamistir ve bu
calismada, giivenilirlik agisindan Joulin ve
arkadaslarinin veri kiimesi tercih edilmistir [16].
Veri kiimelerinde, Common Crawl ve Wikipedia
lizerinde fastText kullanilarak egitilmis 157 dil i¢in
onceden egitilmis  kelime  vektdrlerinden
yararlanilmistir. Bu modeller, 300 boyutunda, 5
uzunlugunda karakter n-gramlari, 5 boyutunda bir
pencere ve 10 negatif ile konum agirliklan ile
CBOW kullanilarak egitilmis ve veri analizinde
Python kullanilmistir.

Sonrasinda, kirilgan ve dezavantajli gruplarla ilgili
ifadeleri tespit edip, bu veri setinden kirilgan ve
dezavantajli gruplarla ilgili tespit edilen kelimelere
en yakin diger kelimeler belirlenmistir.

Calismada kullanilacak veri insan olgusunun var
oldugu her yerden secilebilirdi. Ancak dil, insanlik
icin en sikistirllmis veri aktarim bigimlerinden
biridir. Ornegin bir gorselden ¢ikarilan bilgi,
bilgisayarda kapladigi alanla kiyaslandiginda eksik
kalmaktadir. Bu nedenle metinlerin incelenmesi
tercih edilmistir. Ancak bu se¢im, sorunun metinle
ilgili oldugunu gostermez. Sorun daha ziyade,
insan tarafindan birakilan izlerle ilgilidir.

Veri analizi yontemi ve sonuglari asagidaki alt
boéliimlerde agiklanmistir.

3.1 Yontem

Word2Vec, Google arastirmacisi Thomas Mikolov
ve arkadaslari, Grave ve arkadaslari tarafindan
gelistirilen, sozciikleri vektdr wuzayinda ifade
etmeye c¢alisan, dagilim hipotezine dayal,
denetimsiz (etiketsiz) ve tahmin tabanli bir
modeldir [17]. Bir baska deyisle, ayn1 metindeki
kelimeler = benzer anlamlara sahip olma
egilimindedir ve temelde yapay sinir ag1 ile iki

farklh model kullanarak Kkelimeleri egitmeyi
amaclamaktadir.
Input Projection Output Input Projection Output
W(t-2) W(t-2)
w(t-1) w(t-1)
w(t) wit)
W(t+1) W(t+1)
W(t+2) Wi(t+2)
e cBOW I

Skip-gram

Sekil 1. Word2Vec tabanli yonteme genel bakis
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Word2Vec'in kullandig1 iki model (Continuous Bag
of Words (CBOW)) ve Skip-Gram Modelidir. CBOW
(Continuous Bag of Words) modelinde, pencere
boyutu merkezinde olmayan kelimeler girdi olarak
aliir ve merkezdeki kelimeler ¢ikti olarak tahmin
edilir. Skip Gram: Skip Gram modelinde pencere
boyutu merkezinde bulunan kelimeler girdi olarak
alinir ve merkezde bulunmayan Kkelimeler ikt
olarak tahmin edilir. Hiper parametrelerden biri
pencere boyutudur (bkz. Sekil 1). Pencere boyutu,
bir ciimledeki mevcut ve tahmin edilen kelime
arasindaki maksimum mesafedir. Diger parametre
ise gizli katmandaki digim sayisidir ve bize
kelimelerin ka¢ boyutlu bir uzayda temsil
edildigini gosterir.

Bu modeli kullanarak Facebook tarafindan
olusturulan veri kiimelerini kullanarak
savunmasiz ve dezavantajli gruplari tanimlayan
belirli kelimeleri aradik. Arastirma bulgulan
asagida detaylandirilmigtir.

3.2 Analiz

Makalede, Facebook'un algoritmalarinda kullandig1
veri seti, kirilgan ve dezavantajli gruplarla
iliskilendirilebilecek baz1  kelimeler ag¢isindan
incelenmistir. Savunmasiz ve dezavantajli gruplar
ifadesinin kapsamu kiiltiirden kiiltiire, cografyadan
cografyaya ve tarihsel perspektife dayanmaktadir.
Ancak bu calismada, son zamanlarda yapilan bazi
calismalara dayanarak nispeten yaygin ve genel
olarak Kabul edilmeye yakin bazi kelimeler
belirlenmistir. Benzer bir sorunun ortaya ¢ikip
cikmayacagini gormek icin kelimeler hem Tiirkce
hem de Ingilizce veri kiimelerinde analiz
edilmistir. En genel haliyle ortaya ¢ikan sonug, s6z
konusu kelimelerin her iki veri setinde de bazi
sorunlu kelimelerle birlikte yer aldigidir. Bu genel
sonucun yol acabilecegi toplumsal sorunlara kisaca
deginmeden once, 6zellikle bu kelimeler igin elde
edilen sonuglar1 detayh olarak ele almakta fayda
vardir.

46

ELDERLY
e

0,4726 0,5953

unskilled rusty naked

cunt horny mindless

fatty

impersonal poor

ELDERLY

-
0,4629 0,5771

terminally-ill widower

b)

impoverished invalids unemployed

bed-ridden

crotchety disabled

mentally
disabled

Sekil 2. "Elderly" kelimesinin Tiirkce ve
Ingilizce veri kiimelerindeki karsilastirmasi
(@) Turkee veri kiimesinde yash
(b) Ingilizce veri kiimesinde yash

Turkce veri kiimesinde "yashi" kelimesinin en ¢ok
kullanildigt en yakin kelimeler taranmistir. En
yaygin kelimeler sisman, yagl, ¢iplak, pasli, vasifsiz
gibi son derece olumsuz etiketlerden olusmaktadir
(Sekil 2a). Yash bireylere yonelik bu olumsuz
atiflarin  sosyo-kiiltiirel acidan yaslanmaya iliskin
kalip yargilar ortaya koydugunu soylemek yanlis
olmayacaktir. Kalip yargilar, tanmimladiklar1 olgular
hakkinda toplumdaki olumsuz 6n kabuller hakkinda
ipuclart icermektedir. Bu baglamda elde edilen
sonuglarin yashlikla ilgili toplumsal 6n kabulleri
icerdigi aciktir. Ancak bu 6n kabullerin yapay zeka
algoritmalarindaki varligl, sosyal sorunlarin devami

acisindan son derece sagliksiz sonuglara yol
acabilmektedir.

Tirk veri setindeki cocuk kelimesine iliskin sonuclar
(Sekil 3a), ‘"yash" kelimesindeki olumsuz

stereotiplerin aksine, sosyal bir oOrintii ortaya
koymustur: erkek evlat ve anne vurgusu. Ne yazik ki
erkek evlat, bazi kiiltiirlerde hala ytizyillar 6ncesinin
erkek egemen vurgusunu icermektedir. Burada
karsimiza ¢ikan tablo, ogul, oglum, oglusum gibi
vurgular nedeniyle ogula karsi pozitif ayrimciligi
cagristirmasi acisindan bu durumun somut bir
ornegi olarak yorumlanabilmektedir. Ciinkii bu
kelimelerin sikhig1 Kiz, kizim, kizin gibi kelimeler
ogluma kiyasla belirgin bir sekilde daha azdir.
Benzer bir cinsiyet vurgusu, babadan ¢ok cocukla
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iliskilendirilen anne kelimesinin kullaniminda da
goriilmektedir. Mevcut tablo, cocuk ile anne arasindaki
iliskinin 0zdeglestigini ve baba roliiniin geri planda
kaldigini gosterir.

b)

Sekil 3. “Child” sézciigiiniin Tiirkce ve Ingilizce
veri kiimelerindeki karsilastirmasi
(@)
(b)

Tirkge veri setinde ¢ocuk
Ingilizce veri setinde ¢ocuk

Kadin kelimesine bakildiginda (Sekil 4a) hem
olumsuz stereotiplerle hem de stereotipik cinsiyet
vurgusuyla karsilasilmaktadir. Bosanmis, kisir,
azmis, sapkin gibi kelimeler kadinin medeni
durumuna ve kadin cinselligine dair olumsuz
vurgular icermektedir. Sarisin, cirkin, ahlaksiz, fakir
gibi olumsuz nitelemeler ise kadina yonelik fiziksel
anlayislar hakkinda ipucu vermekte ve kadinin
anlamini ikili cinsiyet rollerine indirgeyerek dtekine,
erkegin olumsuzluguna vurgu yapmaktadir.

Yukarida detayl olarak ele alinan basliklara ek olarak,
Tirkce veri setinde inceledigimiz "engelli" kelimesi
siklikla kusurlu ifadesiyle birlikte karsimiza ¢ikmistir
(Sekil 5a). Ote yandan yaslilar, yetimler, evsizler gibi
kisilere yapilan atiflar dikkat c¢ekicidir. "Go¢men"
kelimesine bakildiginda ise daha carpici sonuglarla
karsilasilmistir. Irke¢l, cete, ayyas, serseri gibi son
derece olumsuz nitelemelerin yani sira Miisliiman,
hacl, ISIS (Ortadogu'daki bir ter6r grubunu ifade
eden ISID) gibi karmasik din temelli tanimlamalara

47

da rastlanmistir. S6z konusu tablonun toplumun
zimmilere bakis acisina dair rahatsiz edici ipuglar
icerdigini sOylemek miimkiindir. Cok benzer bir
durum, miilteci kelimesi i¢in de gecerlidir.

WOMAN

0,525710,59603

barren divorced

making
love

immoral

blonde

WOMAN

0,491810,58162

housewife yearold

mother
b)

darkhaired heroine

divorcee

prostitute

Sekil 4. "Woman" sézciigiiniin Tiirkce ve Ingilizce
veri kiimelerindeki karsilastirmasi
(a) Tirkee veri kiimesinde kadin
(b) Ingilizce veri kiimesinde kadin

Escinsel, terorist, isgalci, yagmaci, engelli, fasist,
barbar, kopek gibi tiim ifadeler miilteci kelimesiyle
birlikte en sik kullanilan kelimeler arasinda yer

almaktadir. Mevcut durumda toplumun
miiltecilerle ilgili ciddi  sorunlar1  oldugu
gozlemlenebilmektedir. Bu tablonun Al

algoritmalarinda kullaniminda karsilasilabilecek
sorunlarin boyutu, verilerin herkese acik oldugu
diistiniildiigiinde endise vericidir.

Hakaret iceren benzer bir tabloya "homoseksiiel"
kelimesinin metninde de rastlanmistir (Sekil 6).
Ayrica "yetim, evsiz, hasta, yoksul" gibi kelimeler
incelendiginde kaliplasmis vurgularin hakaret
iceren  kelimelerden daha yaygin oldugu
gorilmektedir.
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DISABLED
o
A770 1,009
a) handicapped  Prisoner
woman
elderly
orphan
disabled forlorn
DISABLED
o

unemployed incapacitated

b) elderly

invalids homaless injured

inoperable marginalised

Sekil 5. "Disabled" sézciigiiniin Tiirkge ve Ingilizce
veri kiimelerindeki karsilastirmasi

(a) Tirkge veri setinde engelli

(b) Ingilizce veri setinde engelli

HUMOSEXUAL

==
0,502980,57799

refugee immoral PHcist

a) unbeliever rightist incest
baldness polygamous
HOMOSEXUAL
=
0,530530,62988
gayhating  gayforpay
b) sodomite butch gay baiting
homophilia homo

Sekil 6. “Homosexual” s6zciigliniin Tiirkce ve
Ingilizce veri kiimelerindeki karsilastirmasi
a) Tirkge veri setinde escinsel

b) Ingilizce veri setinde escinsel
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Ingilizce veri setine bakildiginda (Sekil 2b), "yash"
kelimesi Tirkge veri seti ile benzer olumsuz kalip
yargilar sunmaktadir (Sekil 2). Benzer sekilde kadin
kelimesi icin de olumsuz kalip yargilarin yani sira
cinsiyet vurgulari agisindan ingilizce veri seti ile
Tiirkce veri setinin cok benzer ciktilar {rettigi
goriilmistiir. Ancak Ingilizce veri setindeki ¢ocuk
kelimesi, "oglan ve ogul" gibi eril vurgular disinda
Tiirkge veri setinden farklilasmaktadir. Ingilizce veri
setinde “child” kelimesi Tiirkce veri setinden farkl
olarak asagilayici ve hakaret igeren nitelemeler
icermektedir. Ote yandan "engelli" kelimesi her iki
veri setinde de hakaret olarak tanimlanamasa da
(Sekil 5) kaliplasmis etiketlerden olusan ifadeler
icermektedir. "Go¢men ve milteci" kelimeleri,
Turkce veri setindeki hakaret vurgusunun aksine
(Sekil 8a ve Sekil 9a), Ingilizce veri setinde siklikla
asagilayict tanimlamalarla kullanilmaktadir (bkz.
sirasiyla Sekil 8b ve Sekil 9b).

Ingilizce veri setinde homoseksiiel kelimesi siklikla
homosekstiellige iliskin basmakalip ifadelerle
birlikte  kullamilmaktadir (Sekil 6b). Bununla
birlikte, Ingilizce veri setinde "yetim, evsiz ve
yoksul" Kkelimeleri, Tiirkce veri setinden farkli
olarak (bkz. sirasiyla Sekil 11b, Sekil 7b ve Sekil 10b)
son derece asagilayici ifadelerle yer almaktadir (bkz.
sirasiyla Sekil 11a, Sekil 7a ve Sekil 10a). Bu tabloya
gore toplumun "evsizlere" karsi tutumunun son
derece  endise verici oldugunu soéylemek
miimkindur. Benzer bir belirgin farklilik "hasta"
kelimesi icin de gecerlidir. Ingilizce veri setinde,
Tlrkce veri setinden farkli olarak hasta kelimesi
agir hakaret iceren ifadeler icermektedir (Sekil 12).
Ingilizce veri setinde Miisliiman (Sekil 13a) ve Afro-
Amerikan (Sekil 13b) kelimelerine baktigimizda,
Islam'a yonelik hakaret iceren ifadelere siklikla
rastlanirken, Afro-Amerikan'a yonelik daha az
saldirgan ifadeler gozlemlenmektedir. Son olarak,
"terér" kelimesi ¢ok acik bir sekilde Islam ile
iliskilendirilmekte ve bu kelime Islam'a Kkarsi
saldirgan ifadelerle birlikte kullanilmaktadir.
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IMMIGRANT

|

0,4908 1,0768
HOMELESS
e
04405 0,568

a) vagrants sex-trafficked a) drunkard gang rightist
underprivileged Muslim  arsehole  crusader
mentally-ill
smashed ISIS
crackheads
drug-addicted

IMMIGRANT

0,493990,56719

HOMELESS
0,4267 0,9411
lower class
disabled
miserable b)
Iraq farmworker  non-white  low skilled illegal alien
b)
refugee
low
thinner education " WASP working class
eldedy alcoholic
_ Sekil 8. "Immigrant " s6zciigliniin Tirkgce ve
Sekil 7. “Homeless” sozcligliniin Tiirkce ve Ingilizce Ingilizce veri kiimelerindeki karsilastirmasi
veri kiimelerindeki karsilastirmasi (a) Tiirkce gécmen veri kiimesi
(a) Turkee veri setindeki evsiz (b)Ingilizce go¢men veri kiimesi

(b) Ingilizce veri setindeki evsiz

REFUGEE

0,472880,52511

invader
a)
marauder  barbarism dogs troriat
disabled fascist
homosexual
REFUGEE
0,416680,49463
child soldier

hunger
stricken

expellee

detention

Sekil 9. "Refugee" sézciigiiniin Tiirkce ve Ingilizce
veri kiimelerindeki karsilastirmasi
a) Tirkee veri setinde miilteci
b) Ingilizce veri setinde miilteci
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Ozetlemek gerekirse, Tiirkce veri kiimesi 6zellikle
gocle ilgili terimler agisindan son derece saldirgan
icerikler barindirmaktadir. Ote yandan, kelimelerin
hastalik veya yoksulluk gibi sikintili durumlari
cagristirdigt = durumlarda  hakaretten  ziyade
basmakalip ifadeler icerdigi gozlemlenmistir.
Ingilizce veri setinde de benzer bir ozetleme
yapacak olursak, hakaretten ziyade azinlik gruplara
yonelik asagilayici bir yaklasim goze carpmaktadir;
evsiz, hasta, yetim gibi yoksunluk ve sikint1 anlatan
kelimelerde son derece rencide edici ve asagilayici
ifadelerle karsilastigimizi soyleyebilmekteyiz. Baska
bir deyisle, Tiirkce veri setinin hasta, yasli, evsiz vb.
kirilgan durumlar icin biraz daha az saldirganhik
icerdigini gostermektedir.

POOR

0,4542 0,578

ignorant

uneducated

provincial widow uncultured

miserable

lower

Rl middle

unemployed

POOR

| —
0,4550 0,6053

down

Crappy, trodden

[ wretched

b)

shoddy

dirt-poor shitty

pitiful

Sekil 10. "Poor " sézciigiiniin Tiirkce ve Ingilizce veri
kiimelerindeki karsilagtirmasi
a) Ingilizce veri setinde fakir
b) Tiirkge veri setinde fakir

Bu durum, toplumsal diizeyde bu tir kirilgan
durumlar ve insanlar icin daha az 6fke ve daha
fazla acima oldugunu gosterebilmektedir. Ancak
Tirkiye veri setinde go¢gmen azinliklar icin durum
cok daha tedirgin edicidir. Bu durum gogiin ve
toplumsal huzursuzlugun etkilerinin toplumsal
diizlemde giiclii bir sekilde hissedildigine isaret
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etmektedir. Ote yandan, Ingiliz veri setine gore,
azinlik unsurlar1 sosyal diizeye karsi nispeten
daha az tedirginlige neden olmaktadir.

ORPHAN

| ome—
0,432830,49204

leukemia disabled

a) husbandless [ PR frail

elderly

ORPHAN

- aEm—
0,394060,48417

unadoptable
drug addicted

beggar

b) sextrafficked M2l

dirty-faced
unloved

immigrates ex-thief

Sekil 11. "Orphan" sozciigiiniin Tiirkce ve ingilizce
veri kiimelerindeki karsilastirmasi

()  Tirkge veri setinde yetim

(b)ingilizce veri kiimesinde yetim
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SICK

0,4483 0,5971

MUSLIM

0,5585 0,6770

mad cruddy

a)
freaking despondent woosy
disgusting destitute
nauseous
SICK
05226 11118
elderly
b) bedridden

disabled leper

tuberculous obstetrician

- Sekil 12. “Sick” s6zctiginin Tirkge ve
Ingilizce veri kiimelerindeki karsilastirmasi

a) Tiirkce veri setinde hasta

b) Ingilizce veri setinde hasta
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fundementalist

infidel millitant

raghead

AFRICANA..

0,458400,55599

b)

trayvon nonamerican cooning

virginian

Sekil 13. Ingilizce veri kiimelerinde “Muslim” ve
“Afro-American” kelimelerinin karsilastirmasi

a) Ingilizce veri kiimesinde Miisliiman kelimesi
b) Ingilizce veri kiimesinde Afro-Amerikali
kelimesi

Bu durum, daha 6nce de belirtildigi iizere, yapay
zekdda nispeten yaygin olarak kullanilan veri
setlerinin, o6zellikle savunmasiz ve dezavantajh
gruplar icin genel olarak tehlikeli olabilecek
onyargili ifadeler icerdigini gostermektedir. Ancak
bunlar kiiltiirden kiiltiire degisiklik
gosterebilmektedir. Beklenen sudur ki mevcut
durum, bu veri setleri kullanilarak yapay zeka
kullanimi agisindan toplumun entegrasyonunda
karsilasilabilecek sorunlarin 6ngdrilmesine katki
saglayacaktir. Bu boliimde ortaya koydugumuz soz
konusu tehlike, bir sonraki boliimde mevcut verilerle
olusturulan akilli sistem ile televizyon verilerini alan
kitlelerde meydana gelen sosyal yikim arasinda bir
analoji kurularak etik yonleriyle agiklanacaktir.

4 Gerbner’in Yetistirme Perspektifinden Yapay
Zeka’da Yanlhilik Problemi

Bu boliimde, gelmis gecmis en yaygin kitle iletisim
teorisi olan Gerbner ve arkadaslarinin yetistirme
teorisi, yapay zeka perspektifinde yeniden
yorumlayarak, makine 0Ogreniminin kullandig1
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veriler nedeniyle yol acabilecegi olasi sosyal ve
kitlesel sorunlara dikkat ¢ekilmektedir [18]. George
Gerbner tarafindan 1960'h ve 1970'li yillarda
kavramsallastirilan yetistirme teorisi, televizyonun
bireylerin sosyal gerceklik algilar1 {izerinde 6nemli
etkileri oldugunu savunmaktadir. Teori, 1956-2000
yillar1 arasinda iletisim bilimlerinde en ¢ok atif
yapilan li¢ kaynaktan biridir [19]. Braynt ve Miron
1993-2005 yillar1 arasinda yayinlanan 16 akademik
dergide de en ¢ok atif yapilan teoridir [20]. Teori,
medyadaki her teknolojik gelismeyle birlikte
sorgulanmistir. Son altmis yilda, kitle iletisim
araclari alani1 kablo, uydu, video oyunlari ve en son
olarak da sosyal medyanin yayilmasina tanik
olmustur. 2000 yilindan bu yana 125'in lizerinde
calisma, teorinin siirekli degisen medya ortamina
uyum saglama Kkabiliyetine isaret ederek teoriyi
desteklemistir. Ancak bugiine kadar, yetistirme
kuraminin mevcut kitle iletisim teknolojileri
tizerindeki etkilerine dair yapilan tiim ¢alismalar, bu
teknolojilerin  bireyler  iizerindeki etkilerine
odaklanmistir. Bu calismada s6z konusu kurama
farkli bir bakis acis1 tartismaya agilmaktadir.

Televizyon caginda kitlesel mesajlar karsisinda pasif
olarak konumlandirilan bireyler, yapay zeka caginda
kitlesel mesajlardan bizzat sorumlu konumdadir. Ote
yandan bir bakima televizyon c¢agindaki pasif
izleyicilerin yerini yapay zeka teknolojileri almis
durumdadir. Bagka bir deyisle, televizyon
mesajlariyla kitleler tlizerine insa edilen kiltiirel
ekosistem Gerbner'in  deyimiyle  "ekilerek"
gliniimiiziin yapay zeka modellerinin egitimiyle insa
edilmektedir.

Yetistirme teorisi, televizyon izlemenin insanlarin
diinyaya bakisini etkiledigini ve tipik olarak risk ve
glivensizlik duygusunun artmasina neden oldugunu
iddia etmektedir [21]. Teori birbiriyle iliskili iki
Onermeye dayanmaktadir: (1) televizyon
programlar1 gergek diinyanin tutarli ancak c¢arpici
bicimde carpitilmis bir goriintimiini temsil eder (2)
bu tutarli ve formiile edilmis carpitilmis temsillerin
asir1 izlenmesi izleyicilerin diinya goriislerinin
sekillenmesine aracilik eder [22],[23],[24]. Baska bir
deyisle, Gerbner arastirmasinda icerik analizi
yontemini kullanarak medya iizerinden bir kiiltiirt
analiz etmeye calismakta ve televizyondan aktarilan
kiltiirel degerlerin topyekiin bir yanilgl yarattigini
iddia etmektedir. Ona gore televizyon; tutumlari
eker, gelistirir ve popiilasyonun giinliik kiiltiriiniin
ortak kaynagini olusturur. istenilen ortamin ya da
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bireyin olusmasi uzun zaman alir. Siirecin sonunda
televizyon araciligiyla yapay bir kiiltiir yaratilmis
olur.

Tim bunlardan yola c¢ikarak, calismamiz 6zelinde
verinin  kiiltir ve siyaset ile iki sekilde
iliskilendirilebilecegi  dustinilmektedir. Birincisi,
toplumun giindelik hayatinda ve kiiltiiriinde var
olan seylerin internet ortaminda tekrar tekrar
tiretilerek veri yiginlarina déniismesi ve bu verilerle
beslenen yapay zeka algoritmalari aracilifiyla tekrar
toplumun  kullanimina sunulmasi. Ikincisi ise
giindelik hayatin ve kiltiirin icinde olmayan
seylerin internet ortaminin sagladigi ozgiirlesme ve
sanallik araciiglyla kurgusal formlarda veri
yiginlarina donlismesi ve bu verilerle beslenen yapay
zeka algoritmalar1 araciligiyla toplumsal siirece dahil
edilerek kiiltlirel donilisiime y6n vermesidir. Bu, veri

merkezli bir toplumsallasma bigimi
olusturmaktadir.

Gerbner'in  arastirmasini  televizyon etrafinda
sekillendirmesi de benzer bir nesnel nedenden

kaynaklanmaktadir. Donemin tekno-kiiltiirel yapisi
dolayisiyla diger kitle iletisim araglarindan farkh
olarak bireylerin arastirma yapmalarina ya da disar1
cikmalarina, iletisim ve bilgi edinme icin efor sarf
etmelerine gerek yoktur, c¢linkii televizyon onlari
evin tam ortasinda beklemektedir. Televizyon
ailenin bir tiyesi olarak stirekli sabirla ve i1srarla
hikayelerini anlatir. Glinlik yasamlarinda fiziksel ve
sosyal cevrelerinin sadece kiigiik bir kismiyla temas
halinde olan bireylerin sosyal gerceklik algisi,
dogrudan  deneyimsel  uyaranlar  olmaksizin
duyduklarina, gordiiklerine ve  okuduklarina
dayanan temsili deneyimlerden biiyiik olglide
etkilenir [7]. Bireylerin gerc¢eklik imaji medyanin
sembolik ortamina tabi hale geldikce, sembolik
ortamin bireyler tizerindeki etkisi de artmaktadir
[25]. Ozetle Gerbner'in teorisi, déneminin tekno-
kiiltlirel yapis1 ve bunun artan siddet ve ayrimcilik
gibi somut gostergeleri ile yakindan iligkilidir.

Ginimiize bakildiginda, benzer tekno-kiiltiirel
gostergeler dikkat c¢ekicidir (Bkz. Coded Bias
Belgeseli, Amazon ise alim robotu, vb.) Diinya veri

merkezli bir sosyallige yoneldik¢e, bir "ag
toplumuna" doniistiikce, medyanin kamusal
sOoylemi sekillendirmede oynadig1 rol giderek
daha oOnemli hale gelecektir [26]. Cevrimici

kanallar ve 24 saat yayin yapan Kkablolu haber
kanallar1 sayesinde medyanin yayginlasmasi da
bu roliin 6nemini etkilemektedir. ‘Ag toplumu’nun
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en etkili ve faydali tanimlarindan biri, bu terimi
ayrilmaz bir sekilde dijital aglarin yiikselisiyle
Ozdeslestirmekte ve 'ag toplumunun olusumunu’
ifade etmektedir. Gii¢ iliskilerinin uygulanmasi,
kiiresel dijital iletisim aglarinin, zamanimizin
temel giicii ve sembol isleme sistemi olarak
ylkselisiyle kararli bir sekilde doniisiime
ugramistir ~ [27].  Sonu¢  olarak, medya
onyargilarinin sdylemi etkileme kapasitesi her
zamankinden daha giicliidir. Yani internet ortami
bir yandan tutumlarimizi olusturup peKistirirken
[28]; diger yandan, 6zellikle "anonim" olma liiksii
ile kendimizi sinirlandirmaya gerek duymadan bu
tutumlar  dogrultusunda  dijital ayak izi
birakabilecegimiz bir zemin saglamaktadir.
Anonimligin siber saldirganlik icin bir tetikleyici
oldugu bilinmektedir [29]. Dolayisiyla dijital
ekosistemde biraktigimiz ayak izi, gercek hayatta
olabileceginden daha radikal ve saldirgan tutumlar
icerebilmektedir.

Ayrimcilik ve siddet, televizyon mesajlarinin bir
sonucu olarak toplumsal tutum ve sdylemleri
sekillendiren sorunlardir. Bu egilim, akilli sehirler,
araglar ve fabrikalar gibi otonom sistemleri
olusturan veri ve algoritmalarda da mevcuttur.
Bunu bilmemizin sebebi is ag toplumunun yaygin
soyleminde yer alan siddet unsurlarina iliskin ¢cok
sayilda kanmit  bulunmasidir  [30].  Siddet
unsurlariyla dolu verilerin adil olup olmadigi ya
da hangi verinin hangi baglamda daha dogru
kullanilabilecegine iliskin diizenlemeler
yapilmadig1 siirece bu tiir akilli ekosistemlerin
glniimiiziin kultiirel sorunlarina ev sahipligi
yapmas1 kacinilmaz olacaktir. Ciinkii kendi
tohumlarimizla biiytttiigiimiiz bir yapinin bizden
izler tasimamas1 miimkiin degil. Bu anlamda her
zaman bizden bir parca tasiyacak olan yapay
zekanin da bir ¢ocugu dogru yetistirmek kadar
hassasiyetle yetistirilmesi uzun vadede saglkh bir
toplumsal yapi1 icin elzem goériinmektedir.

Gerbner'den esinlenen yetistirme teorisinin
gliniimiizdeki versiyonunda insanlik, tohumlarin
ekildigi zihinler degil, dijital ayak izleriyle
tohumlarini eken ve sagan konumundadir. Bu
benzetme, daha o©nce ekilen tohumlarin, yani
bireylerin  bliyiimiis, olgunlasmis  olmasini
gerektirmektedir. Her ne kadar medyanin yanl ve
sagliksiz mesajlart ile sekillenmis olsa da
yetistirilecek tohumlardan verim alabilmek,
biiylirken yasanan sorunlarin oniine gecebilmek
ve verileri gliclendirebilmek icin tohumlarin yani
verilerin sagliksiz olanlarini eleyerek ilerlemek
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biiyiilk 6nem arz etmektedir. G iinlimiiz tekno-
kiiltiirel medeniyetine ekilen tohumlarin zaman
icerisinde istenilen iirlinii vermesi ancak boylelikle
miimkin olacaktir.

Gerbner'in bu teorisi temelde televizyonun
insanlarin ailesinden bir anlatict oldugunu ve
buna bagli olarak televizyondaki yayinlarin
disiince ve Dbiling {lizerinde bir tekel
olusturdugunu ifade etmektedir. Kisacas1 Gerbner,
"cok televizyon izlemek insami aptallastirir’
sOzlinil bilimsel olarak bu kuramla
aciklamaktadir. Ayni durum veriler icin de
gecerlidir. Coklu perspektiflerden gelen ¢ok fazla
ve organize edilmemis veri, akillhi olmayan
sistemler ve insanlar yaratacaktir. Bu nedenle
verilerin diizenlenmesi ve standartlastirilmasi
bugiin ve gelecekte hayati 6nem tasimaktadir.
Dahasi, sosyal bilimler ve bilgisayar bilimlerinin
bu prosediirlerin uygulanmasi odaginda siki bir
sekilde entegre edilmesi gerektigi
diisiintilmektedir. Son olarak, bu
standardizasyonun denetlenebilir olmasi, hayati
O6nem tasiyan bir diger husustur.

5 Tartisma ve Sonug

Son yillarda, algoritmalardaki hatalardan
kaynaklanan 1rkeilik, cinsiyetcilik, yas ayrimciligi
gibi sosyal sorunlar dikkat cekici hale gelmistir,
cinkii bu tir sistemler hayat degistiren, kritik
kararlarin alindig1 birgok giivenlik agisindan 6nemli
ortamda kullanilabilmektedir. Bu nedenle, bircok
yeni yaklasim Onerilmis ve baz1 yaklasimlar
degistirilmistir. Bu calisma, algoritmalarin 6nemli
noktalarda 6nemli kararlar almak i¢in kullanildig
giinlimiizde, verilerden bagimsiz olarak
degerlendirilmesinin sorunlu sonuglara neden
olabilecegi fikrini ortaya koymaktadir. Algoritma
hatalarindan kaynaklanan sorunlarin ¢6ziimii igin
iki bakis agis1 sunulmaktadir. Birincisi, biitiinsel
odakli bir yaklasimin 6nemi, ikincisi ise disiplinler
arasl bir degerlendirmenin 6nemi.

Bu baglamda, oncelikle fonksiyonun kendisini bir
veri olarak tamimlanmis ve her iki perspektifi de
ortaya koymak icin Facebook veri seti kullanilarak
bir deney gerceklestirilmistir. Deneyde, sorunu
daha kapsamli bir sekilde ortaya koyabilmek igin
hem Tiirkge veri setinde hem de ingilizce veri
setinde kirilgan ve dezavantajli gruplarn cagristiran
bazi kelimeleri arastirilmistir. Bu noktada amag,
olmasi gereken veriden ziyade var olan veriyi ve bu
verinin potansiyel sorunlarin1 gostermek olmustur.
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Sonuglar, veri Kkiimelerinde aranilan anahtar
kelimelerin  genellikle diger yiliksek derecede
saldirgan ve damgalayici kelimelerle birlikte
bulundugunu gostermektedir. Sonuclar, sosyal

bilimsel bir yaklasimla yorumlandiginda, mevcut
sorunun yeni bir sorun olmadigi sonucuna
varilmis ve so6z konusu eski sorunun mevcut
teknolojik araclarla farkli bir bakis acisiyla ele
alinabilecegi gosterilmistir. Gerbner'in yetistirme ve
kiiltirleme kuraminda ortaya koydugu insan ve
televizyon etkilesimine baglh olarak ortaya cikan
sorunlarin gliniimiiz yapay zeka teknolojilerinde
yapay zeka ve insan etkilesimi icin hala giincelligini
korudugunu, etkileyen ve etkilenen nesneler
degistirilerek ortaya koyulmustur. Sonuc¢ olarak,
olas1 sosyo-kiiltiirel sorunlarin gézlemlenebilmesi ve
onlenebilmesi icin "algoritma ve veri ciftinin
biitlinsel olarak ele alinmasi” ve "bu tip
arastirmalarin disiplinler arasi bir bakis acisiyla
gerceklestirilmesinin” 6nemi vurgulanmistir.

Dolayisiyla ¢alismanin katkilarindan biri de tespit
edilen sorunun anlasilmasi ve ¢6ziilmesi noktasinda
mevcut toplumsal baglamla uyumlu bir bakis agisi
gelistirmenin O6nemini ortaya koymasidir. Son
olarak, mevcut durumun ciddiye alinmamasi halinde,
asilmasi zor biiyik o6lcekli toplumsal sorunlarin
ortaya cikabilecegi  Ongorilmiistir. Gelecekte
yapilacak bir calisma olarak, tanimlanan soruna
¢Ozim iretmek amaciyla disiplinler arasi calismalar
ylriitebilecek  bilim  insanlarinin =~ akademik
tretkenligini yo6nlendirmek icin bdyle bir alanin
gerekliliklerinin agiklanmasi ve ana hatlariyla ortaya
koyulmasi amaglanmaktadir. Calismanin, sosyal
bilimler ve bilgisayar bilimlerinin entegrasyonuna
iliskin 6nyargilarin yikilmasina aracilik etmesi ve
boylelikle bu alana yatirinm yapanlarin ¢ok
saytlda maddi ve manevi engelin iistesinden
gelmelerine katkida bulunmasi beklenmektedir.
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